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PERBANDINGAN NILAI AKURASI ALGORITMA ID3 DAN ALGORITMA
C4.5 TERHADAP BEBERAPA DATASET
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ABSTRAK

Algoritma ID3 memiliki keunggulan dalam melakukan klasifikasi serta
kemampuan pembelajaran yang baik, sedangkan algoritma C4.5 dalam hal
pengolahan data numerik secara kontinyu, pengolahan data kategori (diskret), dan
menangani nilai atribut yang hilang. Perbedaan kemampuan tersebut menjadi
pembuktian akurasi tertinggi bagi masyarakat antara algoritma 1D3 dan algoritma
C4.5, dengan nilai akurasi yang didapat dari WEKA. Penelitian ini menggunakan
5 macam dataset, yaitu dataset breast-cancer, dataset cars, dataset vote, dataset
audiology, dan dataset soybeans. Hasil penelitian menunjukkan bahwa akurasi
tertinggi didapatkan oleh algoritma ID3 pada 3 dataset, yaitu dataset breast-cancer
(88.83%), dataset cars (96.63%), dataset vote (97.99%), sedangkan akurasi
tertinggi yang didapat algoritma C4.5 pada 2 dataset, yaitu dataset audiology
(90.66%) dan dataset soybeans (97.16%).

Kata Kunci: Data Mining, Decision Tree, Klasifikasi, Algoritma ID3, Algoritma
C4.5



ACCURACY COMPARISON ID3 ALGORITHM AND C4.5 ALGORITHM IN
SEVERAL DIFFERENT DATASETS

By

Kornelius Firstdly
09121402044

ABSTRACT

ID3 algorithm has advantage in classify and learning skill well, and C4.5
algorithm has advantage in processing numeric data continuous, processing
categorical data, and handling missing attribute value. Different skill from two
algorithms are being based to prove the best result between ID3 algorithm and C4.5
algorithms. This research used 5 different datasets : breast-cancer dataset, cars
dataset, vote dataset, audiology dataset, and soybeans dataset. The result showed
that ID3 algorithm accuracy is higher than C4.5 algorithm accuracy in 3 datasets :
dataset breast-cancer (88.83%), dataset cars (96.63%), dataset vote (97.99%), and
highest accuracy C4.5 algorithm in 2 datasets : dataset audiology (90.66%) dan
dataset soybeans (97.16%).

Keywords : Data Mining, Decision Tree, Classification, ID3 Algorithm, C4.5
Algorithm
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab I memberikan penjelasan umum mengenai keseluruhan penelitian.
Antara lain membahas latar belakang masalah penelitian, perumusan masalah
penelitian, tujuan penelitian dan manfaat penelitian. Pendahuluan dimulai dengan
penjelasan mengenai pentingnya pemilihan data serta cara pengolahan data yang
tepat dan penerapan algoritma klasifikasi pada proses pengolahan data yang

menjadi latar belakang dari penelitian ini.

1.2 Latar Belakang Masalah

Data memiliki ciri khas masing-masing. Terdapat data yang bila
dikelompokkan akan didapat sebuah pola, kesimpulan tersendiri, namun ketika
salah mengolahnya akan memberikan hasil yang kurang tepat. Ketepatan dalam
mengolah data harus diperhatikan oleh orang yang mengolah data tersebut,
dikarenakan pengolahan data sangat berpengaruh kepada hasil yang akan didapat,
maka dari itu, pengolahan data tidak bisa dipandang sebelah mata dengan hanya
dipikir sebuah pengurutan saja.

Beberapa model pengolahan data yang telah dikembangkan dapat
membantu dalam pengolahan data, yaitu algoritma IDS, ID3, C4.5, CHAID, dan

CART (Defiyanti et al., 2010). Peneliti memilih 2 model pengolahan data, yaitu



algoritma 1D3 dan algoritma C4.5 sebagai metode dalam penelitian karena terdapat
perbedaan pernyataan dari Motie et al (2012) dan Defiyanti et al (2010).

Algoritma ID3 atau Iterative Dichotomizer 3 merupakan sebuah algoritma
yang berasal dari algoritma decision tree, yaitu algoritma yang biasanya digunakan
orang banyak untuk memperoleh informasi yang berhubungan dengan pengambilan
suatu keputusan dengan metode klasifikasi (Peng et al., 2009).

Algoritma D3 memiliki kecepatan dalam pengklasifikasian dan
kemampuan pembelajaran yang sangat baik, serta pemodelan yang sederhana
(Defiyanti et al., 2010). Algoritma ID3 juga cocok jika mengolah data dengan
atribut pengklasifikasian sedikit (Yuxun et al., 2010).

Algoritma C4.5 adalah algoritma klasifikasi data dengan teknik pohon
keputusan yang banyak dipakai dan disukai karena memiliki kelebihan-kelebihan,
yaitu dapat mengolah data numerik (kontinyu) dan kategori (diskret), serta dapat
menangani nilai atribut yang hilang, dan menghasilkan aturan-aturan yang mudah
diintrepetasikan dan tercepat antara algoritma Neural Network (NN), algoritma
Support Vector Machine (SVM), dan algoritma Naive Bayesian Classifier (NB)
(Youn et al., 2006).

Oleh karena adanya perbedaan pernyataan dari Motie et al (2012) dan
Defiyanti et al (2010), maka peneliti akan melakukan penelitian untuk

membuktikan kinerja yang lebih baik antara algoritma ID3 dan algoritma C4.5.



1.3 Perumusan Masalah

Penelitian ini membuktikan tingkat akurasi dari algoritma 1D3 dan
algoritma C4.5 berdasarkan pada penelitian yang dilakukan Motie et al (2012)
bahwa tingkat akurasi algoritma C4.5 lebih tinggi daripada algoritma ID3. Namun,
berdasarkan Defiyanti et al (2010) bahwa kinerja algoritma ID3 lebih tinggi
daripada algoritma C4.5. Oleh karena itu, penelitian ini bertujuan untuk

membuktikan tingkat akurasi terbaik dari algoritma ID3 dan algoritma C4.5.

1.4 Tujuan Penelitian

Penelitian ini bertujuan untuk :

1. Membandingkan nilai akurasi program penelitian dengan nilai akurasi
WEKA pada algoritma ID3 dan algoritma C4.5.
2. Mengetahui nilai akurasi yang tertinggi dari algoritma 1D3 dan

algoritma C4.5 dalam pengolahan beberapa dataset.

15  Manfaat Penelitian
Manfaat penelitian ini adalah sebagai berikut :
1. Memudahkan bagi pemula atau orang awam yang ingin mempelajari
algoritma 1D3 dan algoritma C4.5.
2. Perangkat lunak dapat digunakan untuk membantu dalam menentukan
perhitungan algoritma ID3 dan algoritma C4.5 terhadap beberapa dataset.
3. Menunjukkan tingkat akurasi tertinggi antara algoritma ID3 dan algoritma

C4.5 berdasarkan pengujian data di beberapa dataset yang ada.



1.6  Batasan Masalah

Penelitian ini terdapat beberapa batasan masalah, yaitu sebagai berikut :

1. Penelitian ini hanya terfokus kepada tingkat akurasi untuk perbandingan
algoritma 1D3 dan algoritma C4.5.

2. Penelitian ini hanya menggunakan 5 dataset yang diambil dari WEKA dan
UCI Dataset, yaitu dataset 1 (breast-cancer) sebanyak 286 data, dataset 2
(audiology) sebanyak 200 data, dataset 3 (cars) sebanyak 1728 data,
dataset 4 (soybean) sebanyak 683 data, dan dataset 5 (vote) sebanyak 435

data.

1.7 Metodologi Penelitian

Tahapan-tahapan yang akan dilakukan pada pelaksanaan skripsi ini adalah

sebagai berikut :

1. Studi Literatur
Studi literatur dilakukan dengan mengumpulkan bahan-bahan referensi baik
dari buku, artikel, paper, jurnal, makalah, maupun situs-situs internet. Studi
literatur yang dilakukan terkait dengan perbandingan algoritma ID3 dan
algoritma C4.5.

2. Analisis Permasalahan
Pada tahap ini dilakukan analisis terhadap hasil studi literatur untuk
mengetahui dan mendapatkan pemahaman mengenai cara kerja algoritma
ID3 dan algoritma C4.5 yang diujikan pada beberapa dataset untuk

mendapatkan nilai akurasi tertinggi diantara kedua algoritma tersebut.



Perancangan Sistem

Pada tahap ini dilakukan perancangan arsitektur, perancangan data dan
perancangan antarmuka. Proses perancangan dilakukan berdasarkan hasil
analisis studi literatur yang telah didapatkan.

Implementasi Sistem

Pada tahap ini dilakukan proses implementasi pengkodean program dalam
aplikasi komputer menggunakan bahasa pemrograman yang telah dipilih
yang sesuai dengan analisis dan perancangan yang sudah dilakukan.
Pengujian

Pada tahap ini dilakukan proses pengujian dan percobaan terhadap sistem
sesuai dengan kebutuhan yang ditentukan sebelumnya serta memastikan
program yang dibuat berjalan seperti yang diharapkan.

Penyusunan Laporan

Pada tahap ini dilakukan dokumentasi hasil analisis dan implementasi dari
algoritma 1D3 dan algoritma C4.5 terhadap pencarian akurasi tertinggi dari
beberapa dataset, serta membuat kesimpulan dan saran pada hasil akhir

penelitian.



1.8 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan laporan tugas akhir ini adalah sebagai berikut:

1. BAB | Pendahuluan

Bab ke-1 berisi tentang penjelasan latar belakang, rumusan masalah, tujuan,

manfaat, batasan masalah, metodologi penelitian, dan sistematika penulisan.

2. BAB Il Tinjauan Pustaka

Bab ke-2 berisi landasan dasar teori yang akan digunakan dalam melakukan
analisis, perancangan, dan implementasi tugas akhir yang dilakukan pada bab-bab

selanjutnya.

3. BAB 111 Metodologi Penelitian

Pada Bab-3 berisi tentang tahapan yang akan dilaksanakan pada penelitian
ini. Setiap rencana tahapan penelitian akan dijelaskan secara rinci dengna mengacu
pada suatu kerangka kerja. Pada akhir Bab-3 berisi perancangan manajemen proyek

pada pelaksanaan penelitian.

4. BAB IV Pengembangan Perangkat Lunak

Bab ke-4 membahas mengenai perancangan dan lingkungan implementasi
algoritma 1D3, implementasi algoritma C45, pengujian terhadap dataset yang
memiliki data yang berbeda, hasil pengujian berupa akurasi algoritma ID3, dan

akurasi algoritma C45.



5. BAB V Hasil dan Analisis Penelitian

Bab ke-5 berisi hasil pengujian yang berdasarkan tahapan yang telah
direncanakan sebelumnya. Analisis yang diberikan oleh penelitian akan menjadi

dasar dari kesimpulan yang akan diambil dalam penelitian ini.

6. BAB VI Kesimpulan dan Saran

Bab ke-6 berisi kesimpulan dari semua uraian pada bab-bab sebelumnya dan
juga berisi saran-saran yang diharapkan berguna dalam implementasi algoritma 1D3
dan algoritma C4.5 dalam pencarian akurasi tertinggi dari beberapa dataset, serta
sebagai pembuktian tingkat akurasi tertinggi antara algoritma 1D3 dan algoritma

C4.5 dari setiap dataset.

1.9  Kesimpulan
Penelitian ini akan berfokus untuk melihat ketepatan keputusan yang
dihasilkan pada pengujian data dari beberapa dataset dengan menggunakan
beberapa metode klasifikasi. Metode — metode klasifikasi yang digunakan
antara lain algoritma 1D3 dan algoritma C45. Penelitian ini ditujukan untuk
membuktikan algoritma yang terbaik untuk menangani banyak data yang
berbeda dari beberapa dataset dengan melihat akurasi yang dihasilkan oleh

kedua algoritma yang digunakan.
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