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PENERAPAN DATA MINING DALAM PREDIKSI TINGKAT INDEKS
KUMULATIF MAHASISWA MENGGUNAKAN METODE SUPPORT
VECTOR MACHINE (SVM) (STUDI KASUS : UNIVERSITAS
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ABSTRAK

Indeks prestasi kumulatif atau IPK adalah nilai prestasi akademik mahasiswa yang
dihitung dari seluruh mata kuliah yang telah dilewati mahasiswa. Penelitian ini
memiliki tujuan untuk merancang suatu sistem berbasis web yang dapat
memprediksi tingkat indeks prestasi kumulatif yang diraih mahasiswa dengan
menggunakan metode SVM yang berfungsi sebagai bahan pendukung pengambilan
keputusan suatu program yang berkaitan dengan tingkat IPK mahasiswa.
Universitas Sriwijaya menjadi tempat yang dipilih oleh peneliti untuk studi kasus
ini. Peneliti menggunakan metode support vector machine atau SVM, sedangkan
untuk menghitung ke akuratan data menggunakan 10 fold cross validation. Adapun
data training yang digunakan adalah data alumni Universitas Sriwijaya pada tahun
2019 dan data testing yang digunakan adalah data mahasiswa aktif. Hasil dari
penelitian ini adalah metode SVM mampu memprediksi tingkat IPK mahasiswa
dengan tingkat akurasi sebesar 73,27% dan sebuah sistem berbasis web untuk
memprediksi tingkat IPK mahasiswa.

Kata Kunci : Indeks Prestasi kumulatif, Data mining, SVM
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APPLICATION OF DATA MINING IN PREDICTING STUDENT GRADE
POINT AVERAGE LEVEL USING SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM)

METHOD (CASE STUDY : SRIWIJAYA UNIVERSITY)
By

M. Frido Sumardi
09031381823111

ABSTRACT

The cumulative grade point or GPA is a student's academic achievement score
which is calculated from all courses a student has passed. This study aims to design
a web-based system that can predict the level of grade point average achieved by
students using the SVM method which serves as a supporting material for making
decisions about a program related to the level of student GPA. Sriwijaya University
is the place chosen by the researcher for this case study. Researchers use the
support vector machine or SVM method, while to calculate the accuracy of the data
using 10 fold cross validation. The training data used is Sriwijaya University
alumni data in 2019 and the testing data used is active student data. The results of
this study are that the SVM method is able to predict student GPA levels with an
accuracy rate of 73.27% and a web-based system for predicting student GPA levels

Keyword : Grade Point Average, Data Mining, SVM
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BAB |

PENDAHULUAN

1.1 Latar Belakang
Indeks prestasi kumulatif atau IPK adalah nilai prestasi akademik
mahasiswa yang dihitung dari selurun mata kuliah yang telah dilewati
mahasiswa. IPK menjadi salah satu indikator keberhasilan mahasiswa dalam
menempuh perkuliahan, semakin baik penguasaan akademik mahasiswa maka

prestasi yang diperoleh pun akan semakin baik pula.

Universitas Sriwijaya adalah perguruan tinggi negeri yang berada di
provinsi Sumatera Selatan dengan alumni dan mahasiswa aktif yang sangat
banyak. Dari data-data alumni tersebut, dapat dibentuk sumber pengetahuan
baru yang nantinya akan menjadi sebuah informasi baru yang dapat beruna

bagi pihak UNSRI.

Penerapan data mining dengan menggunakan data-data alumni
Universitas Sriwijaya diharpkan dapat membantu untuk memprediksi tingkat
IPK mahasiswa aktif. Menurut (Dana dkk., 2016) “data mining merupakan
proses analisis data menggunakan perangkat lunak untuk menemukan pola dan
aturan dalam himpunan data. Data mining dapat menganalisis data yang besar

untuk menemukan pengetahuan guna mendukung pengambilan keputusan”.

Dengan jumlah data alumni dan data mahasiswa Universitas Sriwijaya
yang begitu banyak tentunya data tersebut mampu diolah untuk membentuk
sebuah informasi baru yang nantinya dapat digunakan oleh pihak Universitas

Sriwijaya.



1.2

Penelitian yang dilakukan memiliki tujuan untuk merancang suatu sistem
berbasis web yang dapat memprediksi tingkat indeks prestasi kumulatif yang
mampu diraih mahasiswa dengan menggunakan metode Support Vector
Machine atau bisa disebut SVM. SVM dianggap merupakan metode yang
cocok untuk penelitian ini karena memiliki akurasi yang cukup tinggi apabila
dibandingkan dengan algoritma lainnya. Data training yang digunakan pada
penelitian ini merupakan data-data alumni dari Universitas Sriwijaya yang
telah dikumpulkan oleh pihak CDC UNSRI melalui pengisian angket tracer
study pada tahun 2019. Sedangkan, data teting yang digunakan adalah data
mahasiswa yang masih aktif sampai dengan penelitian ini dilakukan. Dari
banyaknya pertanyaan pada kuesioner tracer study, penelitian ini akan fokus
pada tingkat keterampilan yang dikuasai mahasiswa yang berhubungan erat

dengan tingkat IPK.

Tingkat IPK dibagi menjadi beberapa tingkatan, yaitu : “Dengan Pujian”,

“Sangat Memuaskan”, “Memuaskan”, dan “Tidak Memuaskan”.

Berdasarkan penjelasan di atas, dilakukan sebuah penelitian dengan judul
“Penerapan Data Mining dalam Prediksi Tingkat Indeks Prestasi
Kumulatif Mahasiswa Menggunakan Metode Support Vector Machine

(SVM) (Studi Kasus : Universitas Sriwijaya)”.

Rumusan Masalah
Berdasarkan uraian konteks di atas, penulis menetapkan rumusan masalah

penelitian ini adalah sebagai berikut :



1. Bagaimana menerapkan metode SVM untuk memprediksi tingkat
indeks prestasi kumulatif mahasiswa berdasarkan keterampilan yang

terkait dengan tingkat IPK?

1.3 Tujuan Penelitian

Tujuan dilakukannya penelitian ini adalah :

1. Mengetahui keterampilan apa saja yang berkaitan erat dengan tingkat
IPK mahasiswa.

2. Mengetahui hasil dari penerapan metode SVM untuk memprediksi
tingkat IPK mahasiswa berdasarkan kompetensi tersebut.

3. Menghasilkan sebuah sistem apliksi berbasis web yang mampu

menghasilkan prediksi tingkat IPK mahasiswa.

1.4 Manfaat Penelitian

Manfaat penelitian yang dilakukan :

1. Dapat mengetahui keterampilanapa saja yang berkaitan dengan
tingkat IPK mahasiswa.

2. Diharapkan mampu menjadi bahan pendukung pengambilan
keputusan suatu program yang berkaitan dengan tingkat IPK
mahasiswa.

3. Sistem yang dihasilkan akan membantu memprediksi tingkat IPK
mahasiswa.

4. Dapat dijadikan pedoman untuk penelitian yang serupa di masa

mendatang.



1.5 Batasan Masalah

1.

2.

Studi kasus dari penelitian adalah Universitas Sriwijaya.

Data training diambil dari data alumni UNSRI yang telah
dikumpulkan pihak CDC UNSRI.

Metode yang digunakan pada penelitian ini adalah metode Support
Vector Machine atau SVM.

Sistem yang dibangun adalah sistem aplikasi berbasis web yang

mampu memprediksi tingkat IPK mahasiswa.
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