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ABSTRACT

LinkedIn is one of the most popular sites out there to advertise oneself to potential
employer. This study aims to create a good enough text generation model that it can
generate a text as if it were made by someone who posts on LinkedIn. This study will
use a Neural Network layer called Long-Short Term Memory (LSTM) as the main
algorithm and the train data consists of actual posts made by users in LinkedIn.
LSTM is an algorithm that is created to reduce vanishing and exploding gradient
problem in Neural Network. From the result, final accuracy and loss varies.
Increasing learning rate from its default value of 0.001, to 0.01, or even 0.1 creates
worse model. Meanwhile, increasing dimensions of LSTM will sometimes increases
training time or decreases it while not really increasing model performance. In the
end, models chosen at the end are models with around 97% of accuracy that has a
fairly stable learning graph and predicted output.

Key Word : Artificial Neural Network, Long-Short Term Memory, Natural Language
Generation
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ABSTRAK

LinkedIn adalah salah satu laman web paling populer untuk mengiklankan diri
sendiri ke perusahaan-perusahaan. Penelitian ini ditujukan untuk membuat sebuah
model text generation yang cukup baik hingga teks yang dibuat seolah-olah berasal
dari sebuah kiriman dari LinkedIn. Penelitian ini akan menggunakan sebuah /layer
jaringan syaraf tiruan bernama Long-Short Term Memory (LSTM) sebagai algoritma
utama dengan menggunakan data yang berasal dari kiriman asli oleh pengguna
LinkedIn. LSTM adalah algoritma yang akan dibuat untuk menurunkan efek dari
vanishing dan exploding gradient problem pada jaringan syaraf tiruan. Hasil
menunjukkan bahwa accuracy dan loss beragam. Menaikkan nilai learning rate dari
nilai bawaannya yaitu 0.001 ke nilai 0.01, lalu ke 0.1, menghasilkan model yang lebih
buruk. Sementara itu, menaikkan dimensi LSTM terkadang memperlama atau
mempercepat waktu latih tanpa menghasilkan perubahan signifikan pada performa
model. Di akhir penelitian ini, model yang dipilih adalah model dengan accuracy
sekitar 97% dengan perubahan accuracy dan loss yang stabil pada proses latih dan
hasil keluaran yang bisa diterima.

Kata Kunci : Jaringan Syaraf Tiruan, Long-Short Term Memory, Natural Language
Generation
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BAB I
PENDAHULUAN

1.1 Pendahuluan

Bab ini akan menjelaskan mengenai penelitian yang akan dilakukan pada skripsi
ini. Adapun yang dibahas adalah latar belakang, rumusan masalah, tujuan penelitian,

manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.

1.2 Latar Belakang Masalah

Text Generation adalah sebuah kasus pada kecerdasan buatan dan komputer
linguistik di mana sebuah sistem komputer dapat mengkonstruksi sebuah teks yang
dapat dimengerti manusia dengan menggunakan informasi atau representasi non-
linguistik (Reiter and Dale, 1997). Text Generation juga disebut sebagai Natural
Language Generation (NLG). NLG sendiri sudah ada sejak pertengahan 1960 dengan
terciptanya ELIZA, sebuah sistem yang mengsimulasi percakapan antar manusia

yang dibuat oleh Joseph Weizenbaum, seorang profesor dari MIT (Ireland, 2022).

NLG tidak hanya digunakan untuk menciptakan kalimat yang baku, tetapi juga
dalam menciptakan laporan, seperti laporan cuaca (Goldberg et al., 1994), laporan
pasien (Portet et al., 2009), dan image caption (Hutchison et al., 2010). Tantangan

umum NLG dalam menciptakan sebuah kalimat adalah bahasa yang digunakan.
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Bahasa yang digunakan oleh manusia sangatlah rumit, contohnya adalah beberapa
kata memiliki arti yang berbeda, lalu tiap bahasa juga memiliki kata-kata yang

berbeda untuk hal yang sama, tetapi cara penggunaannya dalam sebuah kalimat

berbeda-beda.

Teknik yang digunakan untuk menciptakan sebuah sistem NLG sangatlah
beragam, tetapi secara umum tekniknya bekerja menggunakan metode statistika
dengan pembelajaran mesin yang diberikan data corpus sebagai data belajarnya
(Perera and Nand, 2017). Beberapa teknik diantaranya adalah Markov Chain,
Recursive Neural Network (RNN), Long-Short Term Memory (LSTM), dan yang
paling baru ini adalah Transformer. Dalam kasus ini, penelitian akan menggunakan
algoritma Long Short Term Memory. Alasan penggunaan algoritma ini adalah karena
Transformer masih tergolong teknologi baru, diperkenalkan oleh Google Brain pada
2017 (Vaswani et al., 2017). LSTM bisa dibilang adalah algoritma terbaik setelah

Transformer dalam bidang NLG.

Setelah menghasilkan sebuah keluaran, sistem NLG ini dapat dites performanya
untuk mengetahui seberapa bagus keluaran dari sistem tersebut. Ini disebut dengan
evaluasi. Beberapa teknik evaluasi di antaranya; (i) Memberikan teks keluaran kepada
seseorang, dan memintanya untuk menilai kualitas dari teks tersebut (Dethlefs et al.,

2021), (ii)) Dalam kasus pembuatan laporan, keluaran dari teks diberikan kepada
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seorang ahli, dan ia akan menilai seberapa bergunakah teks tersebut dalam membantu
menyelesaikan kepentingan mereka (Portet et al., 2009), (iii)) Menggunakan metric,
dengan membandingkan teks hasil generasi dengan teks yang ditulis oleh manusia
(yang dimana memiliki masukan data yang sama), sebuah algoritma bisa digunakan

untuk menilai seberapa bagus atau akurat keluaran dari sistem tersebut (Lewis et al.,

2019; Novikova et al., 2017).

LinkedIn adalah salah satu laman web paling terkenal yang digunakan oleh
masyarakat zaman sekarang. Laman ini memudahkan orang-orang yang sedang
mencari kerja, atau kepada orang yang sudah berada di dunia kerja, untuk
mendapatkan koneksi yang mungkin akan berguna di masa depan mereka kelak
(Hanna, 2022). Umumnya, cara masyarakat menggunakan laman ini adalah dengan
membuat sebuah kiriman yang berisi beberapa paragraf yang mendetail kan tentang

apa yang mereka lakukan pada kegiatan mereka sehari-hari.

Umumnya kiriman ini dibuat se-profesional mungkin, untuk menarik perhatian
orang yang bekerja pada Human Resource (HR), sehingga meningkatkan kesempatan
penggunanya untuk mendapatkan kerja. HR sering kali dapat menarik kesimpulan
terhadap sifat dan kemampuan seorang-seorang berdasarkan kirimannya pada
LinkedIn (Caers and Castelyns, 2011; Van de Ven et al., 2017). Dalam praktis nya,

hampir semua kiriman yang dibuat oleh pengguna laman ini bisa dibilang cukup
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“palsu” (Guillory and Hancock, 2012). Mayoritas dari kiriman yang berada di laman
ini didesain untuk membuat HR kagum, sehingga seringkali kegiatan yang biasa saja,
akan dijelaskan dengan kata-kata sulit dan susah dimengerti. Kiriman yang dibuat
juga biasa memiliki konten yang disesuaikan untuk HR, sehingga seseorang dapat
memiliki sifat yang berbeda tergantung dari perusahaan yang dituju (Zide et al.,
2014). Beberapa orang sadar bahwa kultur ini tidaklah sehat, tetapi jika mereka ingin
bersaing di dunia kerja, mereka mau tidak mau harus membuat sebuah kiriman (van

Zoonen et al., 2018).

Penelitian ini bertujuan untuk membuat sebuah sistem NLG menggunakan
algoritma LSTM untuk menghasilkan beberapa kalimat atau paragraf yang terkesan
profesional, sesuai dari masukan oleh pengguna, dan diharapkan memiliki hasil yang

cukup bagus hingga memiliki potensial untuk dikirim ke laman web LinkedIn.

1.3 Rumusan Masalah

Berdasarkan kasus yang telah diterangkan pada latar belakang diatas, ditemukan

beberapa masalah yang akan dijawab pada penelitian ini.

1. Bagaimana cara membuat sebuah fext gemerator yang dapat menghasilkan

teks yang mirip buatan manusia?



I-5
2. Bagaimana performa algoritma LSTM dalam pembuatan sebuah model fext

generation’?!

1.4 Tujuan Penelitian

Tujuan penelitian ini di antaranya adalah:

1. Menghasilkan sebuah model pembelajaran mesin untuk membuat sebuah teks.

2. Mengetahui apa yang saja parameter untuk memperbagus prediksi kata dari
text generator, dan mengaplikasikan pengetahuan tersebut untuk

meningkatkan performa.

1.5 Manfaat Penelitian

Manfaat penelitian ini di antaranya adalah:

1. Hasil program dapat dikembangkan agar bisa digunakan oleh masyarakat

umum.

2. Program yang sudah jadi akan bersumber terbuka sehingga dapat menjadi

rujukan oleh pihak lain untuk kasus mereka masing-masing.

1.6 Batasan Masalah

Batasan masalah pada penelitian ini di antaranya adalah:
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1. Karena difokuskan kepada LinkedIn, data bisa didapatkan dengan scraping
akun LinkedIn secara manual, mengambil dataset berisi kiriman LinkedIn
yang sudah tersedia di Internet, atau mengambil dataset NLP lain yang sudah

pernah digunakan untuk kasus umum.

2. Hasil text gemeration dalam Bahasa Inggris karena LinkedIn umumnya

menggunakan Bahasa Inggris.

3. Pembuatan model akan ditulis dengan bahasa pemograman Python. Untuk

memudahkan penggunaan, HTML akan digunakan sebagai frontend.

1.7 Sistematika Penulisan

Sistematika penulisan proposal skripsi ini adalah sebagai berikut:

BAB I. PENDAHULUAN

Dalam bab ini diuraikan mengenai latar belakang, perumusan masalah, tujuan dan

manfaat penelitian, batasan masalah, dan sistematika penulisan.

BAB II. KAJIAN LITERATUR

Dalam bab ini akan dijelaskan dasar teori yang digunakan, definisi dari hal teknis
yang terkait, seperti jenis pengembangan perangkat lunak, penjelasan algoritma yang

digunakan, desain model, dan sebagainya.
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BAB I1I. METODOLOGI PENELITIAN

Dalam bab ini dijelaskan mengenai tahapan yang akan dilaksanakan untuk
menyelesaikan penelitian ini. Rencana tahapan pengerjaan akan dijelaskan dengan
rinci, dan bab ini juga berisi perancangan manajemen proyek pada pelaksanaan

penelitian.

BAB IV. PENGEMBANGAN PERANGKAT LUNAK

Dalam bab ini akan dijelaskan proses dari pengembangan perangkat lunak, dari

pengumpulan data, hingga program berhasil dideploy..

BAB V. HASIL DAN ANALISIS PENELITTIAN

Dalam bab ini akan dijelaskan tentang apa saja hasil yang didapatkan pada

penelitian ini dan analisis mengapa didapatkan hasil tersebut.

BAB VI. KESIMPULAN DAN SARAN

Dalam bab ini akan diberikan kesimpulan tentang hasil penelitian dan saran untuk

penelitian selanjutnya.

1.8 Kesimpulan

Penelitian yang akan dilakukan adalah pembuatan sebuah model text generation

menggunakan algoritma LSTM yang akan digunakan untuk membuat beberapa
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paragraf yang terkesan profesional. Hasil ini lalu dapat dijadikan sebuah kiriman
untuk laman web LinkedIn. Diharapkan program ini nantinya dapat digunakan

kembali untuk keperluan lain.
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